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INTRODUCCION

Las técnicas de estimacion en areas peqguefias buscan obtener estimadores de
las medias de las variables poblacionales de ciertas areas. El procedimiento de
estimaciones municipales se debe realizar Unicamente para muestras en las que las
areas pequefias si estaban contenidas en los estratos del disefio muestral.

En este caso, se requiere realizar estimaciones para los municipios en los gue no
se pudo evaluar a ningun estudiante, asi como para los que tienen una muestra
pequefia de estudiantes y de establecimientos, ya que la poca variabilidad de los
resultados no permite que estos datos sean certeros en su estimacion.

El presente cuadernillo técnico es una recopilacion de la metodologia que se utiliza
para realizar las estimaciones municipales de los porcentajes de Logro de Matematicas
y Lectura correspondientes a las evaluaciones realizadas a primero, tercero y sexto
grados del Nivel de Educacion Primaria, en los municipios que no se pudieron recopilar
datos o se tienen muy pocos. Esto puede suceder por diversas razones que llegan a
ser inevitables en el proceso de aplicacion de las pruebas, entre las cuales se pueden
mencionar los factores climaticos o de accesibilidad, entre otros.

Las bases de datos se analizan en el programa SPSS (Statistical Package for the
Social Sciences), el cual es versatil y practico para realizar analisis estadistico y utilizar
los modelos de regresion.

Los procedimientos, las bases de datos y las caracteristicas de estos mostradas
en este documento son particulares de la Direcciobn General de Evaluacion e
Investigacion Educativa —Digeduca—, por lo que pueden realizarse de diferente forma
y adaptarse a otras bases de datos para la coincidencia de formatos.



METODOLOGIA PARA LAS
ESTIMACIONES MUNICIPALES

La metodologia para realizar estimaciones municipales del logro en Lectura
y Matematicas se basd en modelos de regresion lineal multiple.

Para estimar los logros municipales se deben seguir varios pasos gue son
indispensables para obtener datos confiables, los cuales son:

1. Preparacion de las bases de datos.
2. Eleccion del modelo de regresion.
3. Obtencion del valor pronosticado.

1. PREPARACION DE LAS BASES DE DATOS

Para aplicar la metodologia establecida al realizar las estimaciones
municipales de los logros, es necesario preparar las bases de datos que se
van a utilizar. La preparacion debe ser en funcion de utilizar las variables en
modelos de regresion, con codificacion en sentido de negativo a positivo o
variables dummy, ademas de verificar los valores |6gicos o rangos Utiles para
este uso. Las bases de datos que se utilizaron para estimar los logros
municipales de primero, tercero y sexto primaria fueron las de las evaluaciones
de 2006, 2007, 2008, 2009 y 2010 realizadas por la Digeduca del Ministerio de
Educacion de Guatemala -Mineduc-—.



1.1. Limpieza de bases de datos

El primer paso es realizar una limpieza de las bases de datos. Para esto se
deben depurar las variables que no se van a utilizar para asegurar gue no se
tengan datos antmalos o irregulares dentro de ellas. Este procedimiento
implica la realizacion de anélisis de frecuencias, inspecciones visuales,
organizacion jerarquica de las variables, comparacion con el libro de codigos
y las pruebas impresas y la exclusion de las variables no sujetas al estudio.

Es importante verificar que las bases de datos tengan las variables que
identifiquen el codigo del establecimiento, cddigo y nombre del municipio, asi
como cbdigo y nombre del departamento. Estas variables usualmente se
encuentran en las bases de datos con los nombres: cod_muni, nom_muni y
cod_depa (ver Figura 1).

Figura 1. Vista de variables en la base de datos

ca: JERD PRIMARIA 2009 OK (OFICIALES).sav [Conjunto_de_datos1] - SPSS Statistics Editor de datos

Archivo  Edicion  Wer Datos  Transformar  Analizar  Graficos  UWiidades  Complementos  Verdana  Avuda
FEHE E 60 B8R A dd S0E B ¥
Marmbre Tipo Anchura Decimales‘ Etigueta ‘ alores Ferdidos
1 id_alumna Cadena 19 0 dentificadar del... Minguna Minguna
2 cod_esc Cadena 13 0 Codigo de escu... Minguna Minguna
3 cod_muni Cadena 4 0 Codiga de Muni... {0001, ZOM... Minguna
4 cod_depa Cadena 2 0 Codigo de Dep... {00, CIUDA.. Minguna
5 narn_depa Cadena 14 0 Mombre del dep... Ninguna Minguna
b RA_fruni Cadena 29 0 Mombre del mu... Ninguna Minguna

Fuente: Digeduca, 2012.



1.2. Recodificar municipios

Se debe revisar la variable de coédigo del municipio y departamento
comprobando valores y coincidencias con los nhombres, por o que se deben
obtener las frecuencias de estas variables para verificar que no tengan valores
perdidos. Si se detectan valores perdidos, se debe usar el codigo de la escuela
a la que pertenece el estudiante para recuperar los datos.

Un ejemplo de codigo de la escuela es 00-01-2654-43; |los primeros dos
digitos de este codigo hacen referencia al departamento, es decir ‘00’
pertenece a la cuidad capital; los segundos dos digitos hacen referencia al
municipio, entonces ‘0001’ es Cuidad Capital, zona 1. Por aspectos practicos
y mantener hacer mas facil la verificacibn de la unicidad de los datos, se
utilizaran los co6digos de municipio en una variable numérica, lo cual hara
omision de los ceros a la izquierda, es por ello que se veran codigos de tres
digitos en lugar de cuatro digitos dentro de la base de datos.

Al tener lista la variable de municipios y departamentos, el primer paso para
realizar la recodificacion es copiar la variable c6digo de municipio en una nueva
y se coloca el mismo nombre a todas las bases para poder pegarlas en el
master (archivo utilizado para agregar variables a la base de datos principal)
cuando sea el momento (ver Figura 2). Para esto se utiliza la funcion “Calcular
variable” en el menu “Transformar” o “Compute Variable”. En este proceso se
nombro a esta variable como “MUNI2”.



Figura 2. Variable de municipios

«5: Calcular variable

Wariahle de destino: Expresion numérics:
(WU | - cod_muni
’ Tipo v etiguets... l
& Identificador del alu... |~ v
‘aﬂ Codigo de escuela|... B .
o o Grupa de funciones:
93 Codigo de Municipio ...
L Todo
93 Codigo de Departam... + = = v o
Aritméticas
93 Mombre del departa. ..
o == FO& v FD& no centrada
93 Matmbre del municigi.... .
. Conversion
et piaE
9‘1 Sector [sector] Fechahora actual
. H 1] i [T»]
‘aﬂ Jornada [jornada]
; Funciones y variables especiales:
& Mombre del estudian... B D Eliminar ‘ +
% Género del estudiant...

& Eda del estudiante [ ..
& Etnia del estudiante [ ..
& Etnia Ladino-Mo ladin...
9‘3 ATienes algura nece. ..
&4 Mimero de veces qu...
93 Mombre de la escuel... |

-

D e i s ife T
[condicion de seleccion de cazos opcional)
L Aceptar I [ Pegar ] [ Restablecer ] [ Cancelar I [ Ayuda ]

Fuente: Digeduca, 2012.

La variable nueva que contiene los datos de municipio (MUNI2) se
recodifica. Esto se realiza debido a que en las bases de datos se ha
establecido a la Cuidad Capital como un departamento independiente de
Guatemala y las zonas que la conforman se establecen como municipios
aparte. Por lo tanto, se deben unificar los datos de Ciudad Capital y Guatemala
para gque aparezcan como un mismo municipio.
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Para esto se debe obtener las frecuencias a la variable departamento
(cod_depa) y se anota el numero de casos del codigo “00” que pertenece a
Ciudad Capital para verificarlos posteriormente. Al mismo tiempo, se obtienen
las frecuencias de la variable municipios (cod_muni) para verificarla cuando se
realice la codificacion, se presta atencion al codigo “101” que pertenece al
municipio de Guatemala.

La recodificacion de la variable MUNI2 se realiza a través de la funcion
Calcular variable del menu “Transformar”. Se recodifica con el codigo del
municipio “101” que pertenece al municipio de Guatemala a todos los datos
que tienen codigo del departamento “00” que pertenece a Ciudad Capital. En
la Figura 3 se puede observar una imagen del cuadro que muestra en la parte
de abajo gue solamente hara la sustitucion del nuevo cédigo si el codigo del
departamento es de la Ciudad Capital.

Figura 3. Recodificar el cédigo de municipio

«a: Calcular variable

wariable de destino: Expresion numerics:
[mUrz [T

Tipo v etigueta...

&4 Identificador el aly... |~
% Codigo de escuela [...

% Cadiga de Municipio ..
& Cadigo de Departam...
&%l Mombre del departa...

% Mombre del municigi...

&4 Srea[ares)]

& Sectar [sectar]

&%l Jarnada [jornada)

% Mambare del estudian...
&) Género del estudiant. .
& Edad del estudiante ...

S nmE
L)l B
B

BHBH
k)]
annn

Elirninzr

[

& Etnis el estudiante [...
& Etniia Ladino-po ladin. .
% ATienes alguna nece. .
& Mimero de veces qu...

&%l Mombre de la escuel...
Q ol =t i, H4 I

-

cad_depa = ‘00

Grupo de funciones:
Todo

Arttnéticas

FDA v FDA no centradsa
Conversion

Fechahora actual
4]

[[1»]

Funciones y variables especiales:

[ Aceptar l ’ Pegar Ayuda

|| Restavlecer || canceiar ||

Fuente: Digeduca, 2012.
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Luego de obtener estos datos, se debe observar las tablas de frecuencias
de la nueva variable (MUNI2) para verificar el niumero de casos con codigo del
departamento “00” en el codigo “0101”.

1.3. Recodificacion del logro

Para realizar la recodificacion del logro de Matematicas y Lectura, se debe
verificar que las bases de datos que tienen expansores municipales estén
ponderadas. Es decir, primaria 2008 a 2010 y que tengan las variables de Logro
en Matematicas y Logro en Lectura (LOGRO_MATE, LOGRO_LEC). Estas
variables deben tener las etiquetas de Logro y No logro, y se debe verificar que
tengan solo los valores requeridos.

Si por alguna razoéon la variable “Logro” no esta en la base de datos, debe
recodificarse y obtenerse de las variables de “desempefio” en Matematicas y
Lectura. Para esto se debe asignar el valor 0 para el desempefo insatisfactorio
y debe mejorar codificados con 1y 2 respectivamente, y el valor 1 para los
desempefios satisfactorio y excelente, asignados con codigos 3y 4 (ver Figura
4).
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Figura 4. Recodificar el desempefio en logro

=== Recodificar en distintas variables

Yariahle numeérica -= Wariahle de resultado;
DESEMPERND LEC --= 7

& El factor de expansi...
& Factor de ajuste por ...
& El factor de expansi...

Mombre:

Logro_lectura |

i Recodificar en distintas variables: ¥alores antiguos y nuevos

~valor antiguo Yalor nuevo
D Yalor: D Walor: |
| | @ Perdido paor el sistema
() Perdida por el gistema () Copiar valores antiguos

D Perdido par el siztema o usuario
Antiguo --= Muewo:

D Rango: 1 -=0
| | 2--=10
= 31
| |
ELSE - SYSMIS
() Rango, INFERIOR hasta valor:

() Ranga, valor hasta SUPERIOR:

| | D Laz vatiables de resultado son cadenas Anchura:

@ Todoz oz demas valores D Convertir cadenas numErcas en numeros ['5-=5)

I Cortinuar I[ Cancelar ” Ayuda ]

Fuente: Digeduca, 2012.

Con las bases de datos ponderadas de 2008 a 2010, se utilizan los
expansores enteros de estudiantes para generar las proporciones de Logro.
Para esto se utiliza la funcion “Agregar datos” en el menu “Datos”. La nueva
variable MUNIZ2 se utiliza como variable de segmentancion, con ella se obtiene
la media de los logros de Lectura y Matematicas por estar codificadas con 0y
1 (lo cual representa la proporcion de Logro); estas variables se afiaden en la
misma base de datos (ver Figura 5). Esto se realiza porque se necesita utilizar
la media de las variables de Logro por municipio, las cuales deben estar
ponderadas.
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Figura 5. Obtener la media de logro

wu= Apregar datos

Warighles de segmentacion;
|j"a Ielentificadar del alu... | = % hALIRIL2
?El Codigo de escuela[... B
?El Codigo de Municipio ...
@4 Codligo de Departam... ~Variables agregadas
Pa Mombre del departa...
ﬁa Mombre del municipi...
&y Area [area]
&"ﬂ Sector [sector]
Pa Jornada [jornada)
?El Mombre del estudian. ..
ﬁ) GEnero del estudiant...
& Edad del estudiante [... l i | |»
ﬁa Etnia del estudiante [... ’ Funcicn... ] ’ Mombre y etiqueta... ]
&5 Etnia Ladino-Mo ladin...
&"ﬂ sTienes alguna nece..

Ty

Resimenes de variahles:
LOGRO_MATEMATICAS mean = MEAMNLOGRO_MAT
LOGRO_LECTURA, mean = MEAMLOGRO | ECTIIRA,

[ ] mMimero de casos Mombre: |N_E‘HE-9~|’< |

Y-

rGuardar

@ Afadir variables agregadas al conjunto de datos activao

O Crear un nuevo conjunto de datos gue cortengs dnicamente 3z variables agregadas

Mombre de conjunto de datos: |:|

Cl Ezcribir un nueyva archiva de datos que cortenga 2d0lo las variahles adregadas

ChDocuments and Settingsmoastelanossibis d. agor saw

rOpciones para conjuntos de datos muy grandes

[ ] Bl archivo va estd ordenado segin las variables de segmentacion

|:| Ordenar archivo antes de agregarlo

i Aceptar I ’ Pegar ] [ Restablecer ] ’ Cancelar ] ’ Ayuda

Fuente: Digeduca, 2012.
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1.4. Realizar una nueva base de datos

Al tener las variables listas, se utiliza nuevamente la funcion “Agregar datos”
0 Aggregate para generar una nueva base de datos. Se utiliza la variable de
municipio MUNI2 como variable de segmentacion. En la variable “coédigo de la
escuela” (cod_esc) para obtener el niumero de alumnos, se utiliza la funcion
namero de casos no ponderados para tener los casos evaluados; a esta
variable se coloca el nombre “NALUM”. En las variables del logro de
Matematicas (logro_mate_mean) y logro de Lectura (logro_lec_mean), para
tener el Logro de cada municipio, se utiliza la funcion “Agregar” como se
muestra en la Figura 6. De esta forma se genera una base de datos lista para
incorporar los indicadores municipales para poder generar las estimaciones.

Figura 6. Generar una nueva base de datos

<=2 Agregar datos

“ariables de seamentacion:

e
~

&7 Digebi [DIGEBI] s | MUz |

&b Centineta [CEMTINELA)]

&5 COED [COED]

& Fundamicer [FUNDa, | | [Yariables agregadas
&5 Prodesa [PRODESA]

Rezumenes de variables:

&5 PNL [PNL] cod_esc_nu = MUtcod_esc)

ol Primaria scelerada .. LOGRO_WMATEMATICAS mean_mean = MEAMN(LOGR]
& Ex Pronade [PRONA. . LOGRO_LECTURA _mean_mean = MEANLOGRO_LE]
&5 Federacion [FEDERA... +

ﬁ Escuelas del Futuro ..
g& Intervicla [IMTERMICS] ] | D [
&) Mambre del prograrm...
&4 DEPTO_RECODIFICA, .. | Funcidn. . || mombre y etiqueta.. |

& LOGRO_MATEMATI... B [ Ncmero de gasos Nombre:  |N_BREAK |
& LOGRO_LECTURA_... |

| »

rGuardar

O Afiadir varishles agregadas al conjunto de datos activo

@ Crear un nuevo conjurto de datoz que cortenga Unicamente las vatiables agregadas
Mombre de conjunto de datos:  |MASTER
O E=cribir un nuevo archivo de datos gue contenga =dlo las variables agregadas

| Archivo. ChDocuments and Settingsmeastellanosaihis d. aggr say

~Opciones para conjuntos de datos muy grandes

[ ] El archivo va estd ordenado segin las vatiskbles de segmentacion

I:l Ordenar archivo antes de agregarlo

L Aceptar 1 [ Pegar ] [ Restablecer ] [ Cancelar ] [ Ayuda

Fuente: Digeduca, 2012.
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1.5. Generar nimero de establecimientos en el municipio

Se genera otra variable que contiene el numero de establecimientos
evaluados por municipio, la cual lleva el nombre “NESTA”.

Para esto se realiza una segmentacion con el co6digo de la escuela y se
lleva como variable agregada el cdédigo del municipio. Se genera una tabla
personalizada con el recuento para municipio y con estos datos se hace un
master para pegar la variable NESTA a la base que contiene las demas
variables, en la que se esta trabajando.

1.6. Master con indicadores establecidos

A la base que contiene los datos de MUNI2, NALUM, NESTA y el Logro de
Matematicas y Lectura, se le deben agregar los indicadores que se han elegido
como estimadores de la variabilidad esperada, los cuales seran utilizados como
factores de los modelos de regresion. Estos indicadores se obtuvieron de:
bases de datos de indicadores de eficiencia interna del Ministerio de Educacion
(2010), censo escolar talla (2008), Encuesta de Condiciones de Vida (2006) y
censo Habitacion y poblacion (2002). Los indicadores fueron los siguientes:

» INSIU: Porcentaje de alumnos inscritos en area urbana

« INSIRG1: Porcentaje de alumnos inscritos repitentes grado 1
* INSIRG3: Porcentaje de alumnos inscritos repitentes grado 3
» INSIRG6: Porcentaje de alumnos inscritos repitentes grado 6
» INSFPG1: Porcentaje de alumnos promovidos grado1

* INSFPG3: Porcentaje de alumnos promovidos grado3

o INSFPG6:: Porcentaje de alumnos promovidos grado6

o INSFNPG1: Porcentaje de alumnos no promovidos grado

* INSFNPG3: Porcentaje de alumnos no promovidos grado3

» INSFNPG6: Porcentaje de alumnos no promovidos grado6
 ALUDOCT: Tasa de alumnos por docente

o« ALUINDT: Porcentaje de alumnos indigenas

o DOCINDT: Porcentaje de docentes indigenas

o PrevalT: Porcentaje de nifios con desnutricion total cronica

16



» Media de ZTE (valor z de talla para edad)

» ALFAB: Porcentaje de personas saben leer y escribir

» PRIM3: Porcentaje de personas completaron grado3

» PRIM6: Porcentaje de personas completaron grado6

o BASI3: Porcentaje de personas completaron 3 basico

o PISO: Porcentaje de viviendas con algun tipo de piso, diferente a piso
de tierra o0 arena

o ELEC: Porcentaje de viviendas con alumbrado eléctrico

» INDI: Porcentaje de personas indigenas (auto—denominacion)

 JMUJER: Porcentaje de jefes de hogar mujeres

« JEDAD?24: Porcentaje de jefes de hogar menores 24 afios

» JESPAN: Porcentaje de jefes de hogar lengua materna espafol

« P7ASIS: Porcentaje de personas 7+ que asisten a las escuela

o« PTOTAL: Numero promedio de personas por hogar

» PPG: Porcentaje de hogares en pobreza general

» PPE: Porcentaje de hogares en pobreza extrema

Conforme se van estimando los logros de Mateméaticas y Lectura de afnos
anteriores, también se utilizan como indicadores para incluirlos en los modelos
de regresion, por lo que en este momento aln no se cuenta con ellos en la
base de datos. Este proceso se detalla mas adelante.
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2. ELECCION DEL MODELO A UTILIZAR

En este apartado se presenta el proceso que se realiza para obtener los
modelos de regresion que se utilizardn para estimar los valores que se
necesitan. Para ello se prueban varios modelos con el objetivo de obtener un
alto coeficiente de determinacion, lo cual nos hard méas fuerte la estimacion.

2.1. Regresion lineal multiple con método “hacia atras”

En una correlacion simple (bivariada, entre dos variables) se tiene una recta
de regresion, que es el mejor ajuste de la nube de puntos del diagrama de
dispersion. Una regresion multiple es un método multivariante que analiza la
relacion entre una Unica variable dependiente (criterio) y varias variables
independientes (predictores). El objetivo es predecir cambios en la variable
dependiente en respuesta a cambios en las variables independientes. Cada
variable predictor es ponderada, indicando la ponderacion de su contribucion
relativa a la prediccion conjunta (Pardo y Ruiz, 2010).

El conjunto de variables independientes ponderadas se denomina valor
tedrico de la regresion o ecuacion de regresion, la que puede representarse
de la siguiente forma:

Y= bo + b1X1 + boXo+...+ bnXn

El primer paso consiste en correr un modelo de regresibn multiple; el
método elegido es “hacia atras”. Este implica calcular una ecuacion de
regresion con todas las variables independientes para ir eliminando aqguellas
gue no contribuyan significativamente (Pardo y Ruiz, 2010).
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Estimaciones municipales

Para realizar las estimaciones municipales de logro, se tom6 como variable
dependiente el logro del afio que se va a estimar y se seleccionb como
variables independientes los indicadores que se consideran pueden predecir
dicho resultado, los cuales fueron elegidos por tener la mejor correlaciéon con
los datos al nivel municipal que se quiere estimar. Se consideraron como
variables independientes los indicadores obtenidos en la base de datos del
Ministerio de Educacion (2010), del censo escolar talla (2008), Encuesta de
Condiciones de Vida (2006) y censo Habitacion y poblacion (2002), los cuales
se detallaron antes. Al mismo tiempo, se tomb como indicadores, el Logro de
Matematicas y el de Lectura obtenidos en afios anteriores.

Conforme el método usado, las variables se introducen todas a lavez y se
van eliminando una a una para determinar si no contribuyen a aumentar el
coeficiente de correlacion (r de Pearson), que expresa en qué grado los sujetos
tienen el mismo orden relacionado en las variables X y Y. Si la correlacion es
perfecta (r = 1) el orden de los sujetos en ambas variables es el mismo vy el
diagrama de dispersion coincidira con una recta (la recta de ajuste al modelo
de regresion). Al mismo tiempo, se revisa si el coeficiente de determinacion
(r?) expresa la proporcion de la varianza comun (Morales, 2007).

Las variables se van eliminando del modelo si poseen el coeficiente de
correlacibn mas bajo en valor absoluto. En cada paso sucesivo se van
eliminando las variables con coeficientes de correlacion no significativos,
siempre en orden inverso al tamafo de su nivel critico. El nivel de significancia
que se consider6 evaluar el criterio de 0.1, para determinar si se conservan las
variables en el modelo. La eliminacién de las variables se detiene cuando se
guedan variables en el modelo que cumplan los criterios de salida.

Al mismo tiempo, se deben considerar los coeficientes beta (B) y ver cuales
tienen un mayor poder predictivo o explican una mayor proporcibn de la
varianza de la variable “criterio”. Los coeficientes beta reflejan el impacto de
cada variable independiente en el criterio (dependiente), cuando aumenta la
variable dependiente aumenta cada variable independiente en una unidad (en
una desviacion tipica) manteniendo constantes las otras variables mediante
correlaciones parciales. Por lo tanto, cada nueva variable que entra en la
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Estimaciones municipales

ecuacion solo afiade lo que podemos denominar impacto nuevo O nueva
informacion, no redundante con la aportada por las otras variables ya
introducidas. Estos coeficientes beta se interpretan en relacion a los otros
coeficientes beta presentes en la misma ecuacion, indican cuales son los
mejores predictores (o los que explican mas varianza en la variable
dependiente), siempre teniendo en cuenta que los sujetos han sido igualados
en el resto de las variables independientes. También se debe comprobar que
cada predictor sea estadisticamente significativo (Morales, 2007).

Para predecir, se consideran los pesos beta de cada variable, asi se puede
prescindir de variables que por su relacion con otras, aportan nada o poco al
modelo de prediccion.

Consecuentemente, para elegir el modelo y realizar las estimaciones, se
considera el coeficiente de correlacion, los coeficientes beta y el nivel de
significancia. Sin embargo, pueden tomarse algunas variables que tienen una
validez tedrica importante, se debe recalcular la ecuacidon de regresion
utilizando las variables independientes que habian sido aceptadas en el modelo
previo y el resultado original del modelo para ver si todavia realiza una
contribucion significativa. Si no lo hace, se elimina del modelo. Si se incluye
alguna, hay gue examinar las variables previamente incluidas para juzgar Si
deben mantenerse.

A continuacion se presenta un ejemplo de la eleccion de un modelo para
calcular las estimaciones de Logro de Lectura de la evaluacion realizada en el
afio 2010.

Se utilizd la siguiente sintaxis para obtener los modelos predictores del

Logro de Lectura y posteriormente se procede a escoger uno para realizar las
estimaciones.
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Tabla 1. Ejemplo de sintaxis de regresion multiple con método “hacia atras”

REGRESSION
/MISSING LISTWISE
/STATISTICS COEFF OUTS R ANOVA
/CRITERIA=PIN(.05) POUT(.10) ———» Nivel de significancia
/NOORIGIN

/DEPENDENT LOGRO_LECT_2010_mean P> Variable dependiente

Método, | /METHOD=BACKWARD INSIU INSIRG3 INSFPG3 INSFNPG3 ALUDOCT ALUINDT }

DOCINDT PrevalT ALFAB PRIM3 PRIM6 BASI3 PISO ELEC INDI JMUJER JEDAD24 JESPAN

llh : t Lo
acla atras P7ASIS PTOTAL PPG PPE Logro_Lect_Estimado_2008 Logro_Lect_Estimado_2009.

Fuente: Digeduca, 2012. Variables

independientes

De acuerdo a la sintaxis, se va a realizar una regresion multiple, tomando
como variable dependiente el Logro de Lectura observado en el afio 2010 y
como variables independientes los indicadores establecidos previamente. El
método utilizado es backward o “hacia atras” para eliminar las variables que
no se ajustan a los criterios establecidos para el modelo. Se consider6 el nivel
de significancia hasta del 0.10.

Al respecto se obtuvieron 18 modelos que se pueden observar en la Tabla

2. Se inici6 con un R?de 6.40, pero conforme se fueron eliminando las variables
que no alcanzaban los criterios adecuados, fue disminuyendo hasta 6.28.
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Tabla 2. Ejemplo de resumen del modelo

Modelo R R cuadrado R cuadrado corregida | Error tip. de la estimacion
1 .800° 0.64 0.61 0.15
2 .800° 0.64 0.61 0.15
3 .800° 0.64 0.61 0.15
4 .800¢ 0.64 0.62 0.15
5 .800¢ 0.64 0.62 0.15
6 .800f 0.64 0.62 0.15
7 .800¢8 0.64 0.62 0.14
8 .800" 0.64 0.62 0.14
9 .799 0.64 0.62 0.14
10 799 0.64 0.62 0.14
11 .799¢ 0.64 0.62 0.14
12 .799' 0.64 0.62 0.14
13 .798™ 0.64 0.63 0.14
14 .798" 0.64 0.62 0.14
15 .797° 0.64 0.62 0.14
16 .795P 0.63 0.62 0.14
17 79449 0.63 0.62 0.14
18 792" 0.63 0.62 0.14

Fuente: Digeduca, 2012.

En la Tabla 3 se presentan los Ultimos cuatro modelos para poder observar
la forma en que se van eliminado las variables del modelo, hasta obtener uno
consistente en cuanto al nivel de significancia, los coeficientes beta y el R
cuadrado.
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Coeficientes no

Coeficientes

Modelo estandarizados tipificados t sig.
B Error tip. Beta

15 | (Constante) 0.38 0.16 2.33 | 0.02
Tasa de alumnos por docente 0.01 0.00 0.05 1.37 | 0.17
Alumnos indigenas 0.00 0.00 -0.19 -1.51| 0.13
Nifios con desnutricién total crénica 0.00 0.00 -0.25 -3.44 | 0.00
Personas completaron grado6 0.00 0.00 0.15 2.57 | 0.01
Personas indigenas (auto-denominacion) 0.00 0.00 0.33 2.99 | 0.00

| Jefes de hogar lengua materna espafiol 0.00 0.00 021 | 137|017
Promedio de personas por hogar -0.04 0.03 -0.10 -1.57 | 0.12
Logro_lect_estimado_2008 0.24 0.07 0.19 3.54 | 0.00
Logro_lect_estimado_2009 0.20 0.07 0.16 2.71 | 0.01

16 | (Constante) 0.49 0.14 3.47 | 0.00 |
’ Tasa de alumnos por docente 0.01 0.00 0.05 | 1.46 | 0i15
Alumnos indigenas 0.00 0.00 -0.31 -3.22| 0.00
Nifios con desnutricidn total crénica 0.00 0.00 -0.26 -3.60 | 0.00
Personas completaron grado6 0.00 0.00 0.16 2.74 | 0.01
Personas indigenas (auto-denominacion) 0.00 0.00 0.26 2.66 | 0.01
Promedio de personas por hogar -0.04 0.03 -0.10 -1.58 | 0.12
Logro_lect_estimado_2008 0.24 0.07 0.20 3.65 | 0.00
Logro_lect_estimado_2009 0.21 0.07 0.17 2.82 | 0.01
(Constante) 0.53 0.14 3.86 | 0.00
Alumnos indigenas 0.00 0.00 -0.31 -3.28 | 0.00
Nifios con desnutricidn total crénica 0.00 0.00 -0.25 -3.49 | 0.00
Personas completaron grado6 0.00 0.00 0.17 2.98 | 0.00
Personas indigenas (auto-denominacion) 0.00 0.00 0.27 2.70 | 0.01

| Promedio de personas por hogar -0.03 0.02 -0.08 | -1.37 | 0117 |
Logro_lect_estimado_2008 0.24 0.07 0.19 3.55 | 0.00
Logro_lect_estimado_2009 0.21 0.07 0.17 2.83 | 0.01
18 | (Constante) 0.36 0.07 5.57 | 0.00
Alumnos indigenas 0.00 0.00 -0.31 -3.23 | 0.00
Nifios con desnutricién total crénica 0.00 0.00 -0.30 -4.64 | 0.00
Personas completaron grado6 0.00 0.00 0.20 3.43 | 0.00
Personas indigenas (auto-denominacion) 0.00 0.00 0.26 2.64 | 0.01
Logro_Lect_Estimado_2008 0.24 0.07 0.20 3.63 | 0.00
Logro_Lect_Estimado_2009 0.21 0.07 0.17 2.87 | 0.00

La Tabla 4 muestra variables que fueron eliminadas y evaluadas en funciéon
de determinar la inclusion de estas en el modelo gue se buscaba encontrar,

Fuente: Digeduca, 2012.

tratando de ubicar los mejores predictores y que fuera parsimonioso.

23

Variable
eliminada

Variable
eliminada

Variable
eliminada



Estimaciones municipales

Estadisticos

Modelo Beta R sig. Correla'cién colinealidad
dentro parcial -
Tolerancia
Alumnos promovidos grado3 -.040° | -0.89 |0.37 -0.05 0.59
Alumnos inscritos en area urbana -011° | -0.24 [0.81 -0.01 0.58
Personas completaron 3 basico .042° 0.35 0.72 0.02 0.08
Personas saben leer y escribir -.023° -0.26 ]0.79 -0.02 0.16
Viviendas con alumbrado eléctrico .016° 034 [0.74 0.02 0.55
Jefes de hogar menores 24 afos -.003° -0.07 ]0.95 0.00 0.70
Hogares en pobreza general -.046° | -0.58 |0.56 -0.03 0.19
15 Jefes de hogar mujeres .000° -0.02 |0.99 0.00 0.85
Docentes indigenas -.044° -0.34 |0.74 -0.02 0.07
Alumnos no promovidos grado3 .040° 0.89 [0.37 0.05 0.59
Personas 7+ que asisten a las escuela .013° 0.30 0.76 0.02 0.65
Personas completaron grado3 -.048° | -0.36 |0.72 -0.02 0.07
Hogares en pobreza extrema -.055° -0.91 |[0.37 -0.05 0.33
Viviendas con algun tipo de piso, .058° 0.96 0.34 0.05 0.32
diferente a tierra o arena
Alumnos inscritos repitentes grado 3 .047° 1.16 |0.25 0.07 0.73
Alumnos promovidos grado3 -.039* | -0.87 [0.39 -0.05 0.59
Alumnos inscritos en area urbana -011° | -0.23 [0.82 -0.01 0.58
Personas completaron 3 basico .000r 0.00 1.00 0.00 0.09
Personas saben leer y escribir .007° 0.08 0.94 0.01 0.17
Viviendas con alumbrado eléctrico .023° 0.51 0.61 0.03 0.56
Jefes de hogar menores 24 afios -.006° -0.15 ]0.88 -0.01 0.71
Hogares en pobreza general -.051° | -0.64 |0.52 -0.04 0.19
Jefes de hogar mujeres .000° 0.00 1.00 0.00 0.85
16 | Docentes indigenas -.072° | -0.56 |0.58 -0.03 0.07
Alumnos no promovidos grado3 .039° 0.87 0.39 0.05 0.59
Personas 7+ que asisten a las escuela .010° 0.24 |0.81 0.01 0.66
Personas completaron grado3 -.001° -0.01 ]0.99 0.00 0.07
Hogares en pobreza extrema -.066° -1.11 | 0.27 -0.06 0.34
Viviendas con algun tipo de piso, .064° 1.05 0.30 0.06 0.32
diferente a tierra o arena
Alumnos inscritos repitentes grado 3 .044° 1.08 0.28 0.06 0.73
Jefes de hogar lengua materna espafiol .209° 1.37 0.17 0.08 0.05
Alumnos promovidos grado3 -.0374 -0.82 10.42 -0.05 0.59
Alumnos inscritos en area urbana -.004% | -0.08 |0.94 -0.01 0.58
17 Personas completaron 3 basico .031¢ 0.27 0.79 0.02 0.09
Personas saben leer y escribir -.023¢ | -0.27 |0.78 -0.02 0.18
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Beta Correlacion Est.adl’st.icos
Modelo t Sig. . colinealidad
dentro parcial -

Tolerancia
Viviendas con alumbrado eléctrico .0094 0.20 0.84 0.01 0.58
Jefes de hogar menores 24 afios .018¢ 0.48 0.63 0.03 0.86
Hogares en pobreza general -072%| -0.93 |0.35 -0.05 0.20
Jefes de hogar mujeres -.001¢ | -0.03 |0.97 0.00 0.85
Docentes indigenas -090% | -0.70 |0.48 -0.04 0.07
Alumnos no promovidos grado3 .037¢ 0.82 0.42 0.05 0.59
Personas 7+ que asisten a las escuela -.009% | -0.23 |0.82 -0.01 0.73
Personas completaron grado3 -.0544 -0.43 ]0.67 -0.02 0.08
Hogares en pobreza extrema -.0644 -1.08 |0.28 -0.06 0.34
Viviendas con algun tipo de piso, .066¢ 1.08 |0.28 0.06 0.32

diferente a tierra o arena
Alumnos inscritos repitentes grado 3 .046¢ 1.14 ]0.26 0.06 0.73
Jefes de hogar lengua materna espafiol 2219 1.45 0.15 0.08 0.05
Tasa de alumnos por docente .052¢ 1.46 0.15 0.08 0.91
Alumnos promovidos grado3 -.030" -0.67 ]0.51 -0.04 0.60
Alumnos inscritos en area urbana .002" 0.04 [0.97 0.00 0.59
Personas completaron 3 basico .016" 0.14 |0.89 0.01 0.09
Personas saben leer y escribir -.048" -0.60 |0.55 -0.03 0.19
Viviendas con alumbrado eléctrico .019" 0.42 0.68 0.02 0.60
Jefes de hogar menores 24 afos .030" 0.85 0.40 0.05 0.94
Hogares en pobreza general -.075" -0.98 ]0.33 -0.06 0.20
Jefes de hogar mujeres .011" 0.30 0.76 0.02 0.90
Docentes indigenas -.093" -0.72 | 0.47 -0.04 0.07
18 | Alumnos no promovidos grado3 .030" 0.67 [0.51 0.04 0.60
Personas 7+ que asisten a las escuela -.024" -0.62 |0.54 -0.04 0.80
Personas completaron grado3 -.083" -0.68 |0.50 -0.04 0.08
Hogares en pobreza extrema -.075" -1.27 ]10.20 -0.07 0.34
Viviendas con algun tipo de piso, .078" 131 0.19 0.07 0.33
diferente a tierra o arena

Alumnos inscritos repitentes grado 3 .040" 0.99 0.32 0.06 0.74
Jefes de hogar lengua materna espafiol 2217 1.45 0.15 0.08 0.05
Tasa de alumnos por docente .0447 1.23 0.22 0.07 0.94
Promedio de personas por hogar -.083" -1.37 ]0.17 -0.08 0.32

Fuente: Digeduca, 2012.
En la parte de anexos se presentan los resultados de los modelos que

estimaron el Logro de Matematicas y de Lectura de primero, tercero y sexto
primaria, los cuales fueron utilizados para las estimaciones de municipios no
evaluados en las evaluaciones del afio 2006 al 2010.
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3. OBTENCION DEL VALOR PRONOSTICADO DE LOS MUNICIPIOS

Para iniciar la estimacion de la variable dependiente que se desea
pronosticar, se debe tener la base preparada con cada uno de los municipios,
incluyendo tanto los observados como los que se necesitan estimar; todos los
municipios deben estar en la base de datos para obtener los valores

pronosticos.

Figura 7. Valores de los municipios

1 HOJA 2 MUNI A CALCULAR PRIMERO.sav [Conjunto_de_datos1] - IBM SPSS Statistics Editor de datos |Z||

Archivo  Edicidn  “er Datoz  Transformar  Analizar  Graficos  Uilidades

Yertana

14 4

|Visible: 93 de 93 variabl

| MUNZ | cod_muni first | NESTAZ010 | NALUM2010) NESTAZ003| NALUMZOE9 | NESTAZ00E | NALUMZ

101 ZOMA 1 14 332
102 SANTA CATA. .
103 SAN JOSE PIM...
104 SAM JOZE DE..

B85 PALEN

106 CHIMALITLA

T |

L WL Ll R
.
[3]

07 SAMN PEDRZ-..

44
14
4
3
9

2260
g4z
]

95
B

2 1

Fuente: Digeduca, 2012.

Previamente se eligié el modelo a través de una regresion lineal con el
método “Atras” o Backward. Ahora para genera las estimaciones se corre este
modelo con un método en regresion llamado “Introducir” o Enter, para guardar
los valores pronosticados, los residuos y otros estadisticos Utiles para los
diagnoésticos. Cada seleccion afiade una o mas variables nuevas al archivo de

datos activo (Figura 8).

26



Figura 8. Regresién lineal. Método Introducir

\i2. Regresicn lineal

Dependientes:
| ‘& LOGRO_LECTURL 2010_mean_Pondera...

| Estadisticos...

rBlogue 1 de 1
Independientes:

ﬁ IMZIU Porcentaje de alumnos inscritos e...
ﬁ ALUDOCT Tasa de alumnos par docente...
|$ PresvalT Porcentaje de nifios con desnutr...l

Moo Qntrl:uducir )" |

Fuente: Digeduca, 2012.
Dentro de los valores que se presentan en la etiqueta “Guardar”, se

seleccionan los mostrados en la Figura 9 y descritos en las secciones 3.1y

3.2.

Figura 9. Regresién lineal: Guardar valores en base de datos

i Regresidn lineal

Dependisntes:
| f LOGRO_LECT _mean_2010_Ponde... |

Estadisticos...

& INSFNPG1 Porcerts)... [~ -
& INSFNPG3 Porcerta...

rElogue 1 de 1
&7 INSFHPGE Porcenta... Guardar...
& ALUDOCT Tasa de ... Arterior
& ALUNDT Porcantsj.. e e

& DOCINDT Porcents... =
.f PrevalT Porcentaje ..
ﬁ media de zte (valor
& ALFAE Porcertaje ...
& PRIM3 Porcertae o

& PRIMG Porcertaje o...

ﬁ PrewslT Porcentaje de nifios co...
f PRIME Porcertaje de personas ..
| JEDAD24 Porcentaje de jefes d..| =

U, Regresidn lineal: Guardar

—Yalores pronosticados rResiduos

[ Mo tipificados

[+ Hotipificacdos

& BASI3 Porcentaje d .

wWariahle de seleccion: m Tipificados m ETipifiCEdDS‘:
ﬁ PISO Porcentaje de .. | | Regla... A vt v
& ELEC Porcentsje de... rr s e [¥ corregidos [ Métodn de Studzrt
o DA Forcertale de .. | | [CIET. del prondstico promedio [l Eliminacas

& MUJERPorcertaje ...
& JEDADZ4 Porcents .

& JESPAN Porcentais

-

Y

Ponderacion MCP:

| Eliminacos estudentizados

Aceptar Peﬁar Restablecer Cancelar A:uda

Fuente: Digeduca, 2012.
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3.1. Valores pronosticados

« No tipificados: valor pronosticado por el modelo para la variable
dependiente.

» Tipificados: transformacion de cada valor pronosticado a su forma
tipificada. Es decir, se sustrae el valor pronosticado medio al valor
pronosticado y el resultado se divide por la desviacion tipica de los
valores pronosticados. Los valores pronosticados tipificados tienen una
media de 0 y una desviacion tipica de 1.

» Corregidos: valor pronosticado para un caso cuando dicho caso no se
incluye en los calculos de los coeficientes de regresion.

3.2. Residuos

Son el valor actual de la variable dependiente menos el valor pronosticado

por la ecuacion de regresion.

De las opciones que muestra la opcion Residuos, las siguientes seran las

seleccionadas:

» No tipificados: diferencia entre un valor observado y el valor pronosticado
por el modelo.

» Tipificados: el residuo dividido por una estimacion de su error tipico. Los
residuos tipificados, que son conocidos también como los residuos de
Pearson o residuos estandarizados, tienen una media de 0 y una
desviacion tipica de 1.

El valor No tipificado de los residuos “Unstandardized Predicted Value” es
el valor que se utilizara para pronosticar.

La sintaxis que se utiliza es |la obtenida en el momento de elegir el modelo.
A continuacion se presenta una sintaxis con las opciones marcadas en guardar
(Tabla 5):
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Tabla 5. Sintaxis para elegir el modelo

REGRESSION
MISEING LISTWISE
[STATISTICE COEFF OUTS B ANOWA
[CRITERIA=PIN(.OS) POUT(1D)
MNOORIGIM
/DEPENDEMT LOGRD_LECT mean_2010_Ponderada
METHOD=ENTER INSIRG1 DOCINDT PrevalT PRIME JEDADZ4 LOGRO_LECTURA_mean_2009_Panderado
LOGROD LECTURA mean 2008 Fonderado
/3AVE PRED ZFPRED ADJPRED RESID ZRESID.

Fuente: Digeduca, 2012.

El siguiente paso es ejecutar la sintaxis para producir los primeros Valores
Prondsticos. Por ejemplo, se desea estimar valores para la variable LOGRO,
con esta sintaxis se obtendran los valores para los municipios que tienen
informacion de LOGRO.

El Valor PRE_1 mostrado en la Figura 10, sera el valor pronosticado para
el municipio en la base de datos.

Figura 10. Valores prondsticos

\is HOJA 2 MUNI A CALCULAR PRIMERD.sav [Conjui

Archive  Edicion  Yer  Detos  Transformar  Analizar

SHe @M -~ F
| Mombre Tipo Anchura
L T —

S5 PRE 1 ... Mumerico 1 !
%7 |RESC Nurérico 11 =
98 |ADJ1 MNumérico 11 ﬂ

99 |ZPR1 Numérco 11 *
100 |ZRE_1  MNumérco 11 =

Fuente: Digeduca, 2012.
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Seguidamente se debera recodificar los valores perdidos a valores cero “0”
de las variables NALUM (numero de alumnos evaluados) y NESTA (ntimero de
establecimientos evaluados) para pronosticar correctamente, puesto que se
han dejado como perdidos quienes no tienen estudiantes o establecimientos
en el establecimiento y municipio respectivamente. En estos casos, la sintaxis
a utilizar quedara como aparece en la Tabla 6.

Tabla 6. Sintaxis para recodificar valores perdidos
RECODE MALUWMZO1D (5% =hIS=0) INTO MALURZ010.
EXECUTE.

Fuente: Digeduca, 2012.

3.3. Consideraciones para la sintaxis de valores pronosticados

En el caso de los municipios sin ningun alumno evaluado, la estimacion
indirecta de cada indicador es igual al valor pronosticado por el modelo (YP1).

En los municipios con pocos alumnos evaluados, se calcula la estimacion
indirecta (YP2), como un promedio ponderado del valor observado
directamente (YO) y el pronosticado por los modelos (YP1). Mientras que en
los municipios con suficientes alumnos evaluados, el valor de la estimacion
indirecta es igual al obtenido en forma directa.

Habiendo realizado las estimaciones con el modelo final, se tiene una base
de datos para cada grado (1., 3.y 6. primaria) la que contiene las variables
de cantidad de estudiantes, establecimientos, valor pronosticado, valor
observado y valor estimado, como las mostradas en la Tabla 7.
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Tabla 7. Variables utilizadas para las formulas para pronosticar valores

m Numero de establecimientos evaluados
n Numero de alumnos evaluados
YP2 Nombre de la nueva variable a crear con datos estimados (estimacion
indirecta)
YP1 Valor pronosticado obtenido al aplicar Modelo de Regresion con Método
Introducir
YO Media del logro ponderado del municipio (Valor observado o directo)

Fuente: Digeduca, 2012.

Para generar los valores que se utilizaran finalmente en cada uno de los
municipios, se utilizaran algunas ecuaciones de calculo las cuales seran
empleadas segun la situacidon de cada municipio, considerando el numero de
alumnos y de establecimientos minimos para asignar el valor observado,
ponderado o compuesto. En la Tabla 8 se presentan las formulas que fueron
utilizadas para primero y tercero primaria y en la Tabla 9 se presentan las
formulas usadas en sexto primaria; esta deferencia se debe a la cantidad de

estudiantes promedio en los grados.

Tabla 8. Férmulas para pronosticar el Logro de primero y tercero primaria

1er y 3er grados

Sim=0
YP2 = YPI
Sim=1

YP2 =050YO0+050YPlI
=[0.50 (n/40)] YO +[1-0.50 (n/40)] YPI
=YPI
Sim=2
YP2 =075Y0+025YPI
=[0.75(/40)] YO +[1—-0.75 (n/40)] YPI
=YPI
Sim>=3
YP2 =YO

.n>39
.0<n<40
.n=0

.n>39
.0<n<40
.n=0

Fuente: Molina, R. (2012).
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Tabla 9. Férmulas para pronosticar el Logro de sexto primaria

6to grado
Sim=0
YP2 = YPI
Sim=1
YP2 =050YO+0.50YPI .n=>19
=[0.50(n/20)] YO +[1—0.50 (n/20)] YP1 .0=n=20
=YPI .n=20
Sim=2
YP2 =0.75Y0 +0.25YPI n=>19
=10.75(n/20)] YO +[1—-0.75(n/20)] YP1 0<n<20
=YPI .n=20
Sim=>=3
YP2 =YO

Fuente: Molina, R. (2012).

Los factores representan los pesos dados dependiendo de la cantidad de
establecimientos en el municipio, los cuales pueden. Estos varian dependiendo
el grado evaluado, debido al numero de alumnos en el grado segun la muestra
aplicada. De esta manera, en sexto grado la tendencia es que hay menos
alumnos que lo cursan, por lo que el peso sera de 20 alumnos. Los pesos o
ponderaciones son arbitrarios segln la necesidad presentada.

Tomando como base lo anterior, es importante resaltar que se debe
considerar el Numero de Establecimientos (NESTA) y el Numero de Estudiantes
(NALUM) minimos evaluados, que un municipio deberia tener con el objetivo
de pronosticar mayor validez.

Una vez definidos los criterios de ponderacion, se procede a elaborar la
sintaxis en el programa estadistico SPSS, la cual se aplicara a todos los
municipios para obtener los valores que le corresponde, asignando el peso
segln cantidad de alumnos o establecimientos y que completara la base de
datos. Las variables utilizadas o de entrada en la base de datos se muestran
en la Tabla 10.
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Tabla 10. Variables utilizadas para las obtener las estimaciones

NESTA2010 Numero de establecimientos evaluados
NALUM?2010 Numero de alumnos evaluados
Logro_Lectura_Estimado Nombre de la nueva variable a crear con datos estimados

(estimacién indirecta)

PRE_1_LOGRO_LEC_2010 Valor pronosticado obtenido al aplicar Modelo de Regresion
con Método Introducir

do valor directo)

LOGRO_LECT_2010_Pondera | Media del logro ponderado del municipio (Valor observado o

Fuente: Digeduca, 2012.

3.4. Sintaxis definido Numero de alumnos y Nimero de
establecimiento

En el caso de los municipios sin algun alumno y sin alglun establecimiento
evaluado, la estimacion indirecta de cada indicador es igual al valor
pronosticado por el modelo. También aplica a municipios con algun
establecimiento evaluado y con exclusion de alumnos por problemas
detectados en la limpieza de la base de datos. La sintaxis utilizada para obtener
el Logro estimado si no se tienen datos del municipio, se muestra en la Tabla
11.

Tabla 11. Sintaxis para pronosticar. Municipios sin algin alumno y sin algiin
establecimiento

IF (NESTA2010 = O)Logro_Lectura_Estimado=PRE_1 LOGRO_LEC 2010.
EXECUTE.

IF (NESTA2010 = 1 & NALUM2010 = 0) Logro_Lectura_Estimado=PRE_1_LOGRO_LEC_2010.
EXECUTE.

IF (NESTA2010 = 2 & NALUM2010 = 0) Logro_Lectura_Estimado=PRE_1_LOGRO_LEC_2010.
EXECUTE.

Fuente: Digeduca, 2012.
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En los municipios con 1 establecimiento evaluado y 40 o mas alumnos
evaluados, se calcula la estimacion indirecta, con una ponderacion del 50 %
de credibilidad del valor obtenido directamente y el pronosticado por los
modelos (ver Tabla 12).

Tabla 12. Sintaxis para pronosticar. Municipios con un establecimiento y 40 o mas
alumnos evaluados

IF(NESTA2010=1&NALUM?2010>=40)Logro_Lectura_Estimado=((0.50*
LOGRO_LECT_mean_2010_Ponderado) + (0.50 * PRE_1_LOGRO_LEC_2010)).
EXECUTE.

Fuente: Digeduca, 2012.

En los municipios con 1 establecimiento evaluado pero con menos de 40
alumnos evaluados se obtendra el valor estimado dando una ponderacidon peso
del 50 % al valor observado proporcional al nUumero de alumnos evaluados y
50 % al valor pronosticado proporcional al nimero de alumnos evaluados (ver
Tabla 13).

Tabla 13. Sintaxis para pronosticar. Municipios con un establecimiento y menos de 40
alumnos evaluados

IF (NESTA2010 = 1 & NALUM2010 > 0 & NALUM2010 < 40) Logro_Lectura_Estimado=((0.50 *
(NALUM?2010 / 40)) * LOGRO_LECT_mean_2010_Ponderado + (1 - 0.50 * (NALUM2010 / 40)) *
PRE_1_LOGRO_LEC_2010).

EXECUTE.

Fuente: Digeduca, 2012.

Cuando los municipios tienen dos establecimientos evaluados pero con
menos de 40 alumnos evaluados, se obtendra el valor estimado dando una
ponderacion peso del 75 % del valor observado proporcional al numero de
alumnos evaluados y 75 % del valor pronosticado proporcional al nimero de
alumnos evaluados (ver Tabla 14).
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Tabla 14. Sintaxis para pronosticar. Municipios con dos establecimientos y menos de
40 alumnos evaluados

IF (NESTA2010 = 2 & NALUM2010 > 0 & NALUM2010 < 40) Logro_Lectura_Estimado=((0.75 *
(NALUM2010 / 40)) * LOGRO_LECT _mean_2010_Ponderado + (1 - 0.75 * (NALUM2010 / 40)) *
PRE_1_LOGRO_LEC_2010).

EXECUTE.

Fuente: Digeduca, 2012.

En los casos de municipios con dos establecimientos evaluados y con mas
de cuarenta alumnos evaluados, se dara un peso ponderado de 75 % al valor
observado y un 25 % al valor pronosticado por el modelo (ver Tabla 15).

Tabla 15. Sintaxis para pronosticar. Municipios con dos establecimientos y mas de 40
alumnos evaluados

IF (NESTA2010 = 2 & NALUM2010 >= 40) Logro_Lectura_Estimado=((0.75 *
LOGRO_LECT _mean_2010_Ponderado) + (0.25 * PRE_1_LOGRO_LEC_2010)).
EXECUTE.

Fuente: Digeduca, 2012.

Mientras tanto en los municipios con suficientes establecimiento y alumnos
evaluados, el valor de la estimacion indirecta es igual al obtenido en forma
directa (valor observado) (ver Tabla 16).

Tabla 16. Sintaxis para pronosticar. Municipios con dos establecimientos y mas de 40
alumnos evaluados

IF (NESTA2010 >= 3) Logro_Lectura_Estimado=LOGRO_LECT_mean_2010_Ponderado.
EXECUTE.

Fuente: Digeduca, 2012.

Teniendo la sintaxis completa, se aplica a toda la base de datos y
finalmente se obtendran todos los valores estimados, objetivo por el cual se
realizd6 este proceso. Entonces la base de datos tendra la variable de valores
finales a utilizar como resultados por municipio como se presenta en la Figura
11.
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Figura 11. Valores municipales estimados
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Fuente: Digeduca, 2012.
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ANEXOS

Modelos seleccionados para estimar logros municipales

Tabla 17. Modelos seleccionados para estimar logros en Lectura para primero primaria

Coeficientes no | Coeficientes
Aiio de Modelo R . estandarizados tipificados .
evaluacion | seleccionado | Cuadrado Variables Error t Sig.
B tip. Beta

(Constante) 0.2 0.3 0.7 |0.48

ALUDOCT: Tasa de alumnos por docente 0.0 0.0 -0.1 -1.8 [ 0.07

ALUINDT: Porcentaje de alumnos indigenas 0.0 0.0 -0.4 -1.8 | 0.07

PrevalT: Porcentaje de nifios con desnutricion (total) crénica 0.0 0.0 0.2 1.7 |0.10

2006 18 0.14 PRIM3: Porcentaje de personas que completaron 3er grado de primaria 0.0 0.0 0.4 3.0 | 0.00
PISO: Porcentaje de viviendas con piso diferente a tierra o arena 0.0 0.0 0.2 1.7 | 0.09

JEDAD24: Porcentaje de jefes de hogar con menos de 24 afios de edad 0.0 0.0 0.1 1.6 |0.10

JESPAN: Porcentaje de jefes de hogar con lengua materna espafiol 0.0 0.0 -0.6 -2.3(0.02

Logro estimado en Lectura para el afio 2010 0.1 0.1 0.0 0.6 | 0.56

(Constante) 0.5 0.2 2.5 [0.01

INSIU: Porcentaje de alumnos inscritos en area urbana 0.0 0.0 0.1 2.2 {0.03

INSFPG1: Porcentaje de alumnos promovidos, grado 1 0.0 0.0 0.1 2.0 [0.04

ALUDOCT: Tasa de alumnos por docente 0.0 0.0 -0.1 -2.0 | 0.05

2008 14 0.20 | PISO: Porcentaje de viviendas con piso diferente a tierra o arena 0.0 0.0 0.2 2.1 {0.04
INDI: Porcentaje de personas indigenas (auto-denominacion). 0.0 0.0 -0.4 -2.8(0.01

JESPAN: Porcentaje de jefes de hogar con lengua materna espafiol 0.0 0.0 -0.4 -2.5(0.01

PPE: Porcentaje de hogares en pobreza extrema 0.0 0.0 -0.4 -3.2 {0.00

PPG: Porcentaje de hogares en pobreza general 0.0 0.0 0.4 3.1 {0.00

(Constante) 0.1 0.2 0.5 | 0.65

PTOTAL: Nimero promedio de personas por hogar -0.1 0.0 -0.2 -2.5(0.01

2009 17 0.23 | JESPAN: Porcentaje de jefes de hogar con lengua materna espafiol 0.0 0.0 0.6 3.8 {0.00
DOCINDT: Porcentaje de docentes indigenas 0.0 0.0 0.4 2.6 |0.01

INSFPG1: Porcentaje de alumnos promovidos, grado 1 0.0 0.0 0.2 3.7 | 0.00
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Coeficientes no | Coeficientes
Aiio de Modelo R . estandarizados tipificados .
L. . Variables t Sig.
evaluacion | seleccionado | Cuadrado Error
B tip. Beta
PISO: Porcentaje de viviendas con piso diferente a tierra o arena 0.0 0.0 -0.2 -1.8 | 0.07
Logro estimado en Lectura para el afio 2008 0.1 0.1 0.1 1.4 |0.17
(Constante) 0.5 0.1 3.9 {0.00
INSIRG1: Porcentaje de alumnos inscritos, repitentes, grado 1 0.0 0.0 -0.1 -1.9 | 0.06
DOCINDT: Porcentaje de docentes indigenas 0.0 0.0 -0.2 -2.4 10.02
5010 16 0.20 ALFAB: Porcentaje de personas que saben leer y escribir. 0.0 0.0 -0.3 -1.9 | 0.06
' PRIMG6: Porcentaje de personas que completaron el 6to grado de primaria. 0.0 0.0 0.9 3.5 {0.00
BASI3: Porcentaje de personas que completaron 3er grado de basicos. 0.0 0.0 -0.5 -2.7 ({0.01
ELEC: Porcentaje de viviendas con alumbrado eléctrico. 0.0 0.0 0.1 1.8 | 0.07
Logro estimado en Lectura para el afio 2009 0.1 0.1 0.1 1.2 |0.22

Fuente: Digeduca, 2012.
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Estimaciones municipales

Coefi:i:ntes Coeficientes
B r'ror Beta
tip.
(Constante) 09 | 0.2 4.1 |0.00
ALUDOCT: Tasa de alumnos por docente 0.0 | 0.0 -0.2 -2.7 |10.01
ALUINDT: Porcentaje de alumnos indigenas 0.0 | 0.0 -0.4 -1.8 {0.08
2006 18 0.12 ALFAB: Porcentaje de personas que saben leer y escribir. 0.0 | 0.0 -0.5 -1.6 |0.11
PRIM3: Porcentaje de personas que completaron 3er grado de primaria. 0.0 | 0.0 0.6 2.1 |0.04
ELEC: Porcentaje de viviendas con alumbrado eléctrico. 0.0 | 0.0 0.1 1.7 |0.10
JESPAN: Porcentaje de jefes de hogar con lengua materna espafiol 0.0 | 0.0 -0.6 -2.4 10.02
Logro estimado en Matematicas para el afio 2008 0.1 | 01 0.1 1.0 |0.30
(Constante) 0.6 | 0.2 3.3 |0.00
INSIU Porcentaje de alumnos inscritos en drea urbana 0.0 | 0.0 0.2 3.3 |0.00
INSIRG1Porcentaje de alumnos inscritos, repitentes, grado 1 0.0 0.0 0.3 4.3 10.00
INSFNPG1Porcentaje de alumnos no promovidos, grado 1 0.0 | 0.0 -0.2 -3.1 |0.00
PrevalT Porcentaje de nifios con desnutricion (total) crénica 0.0 | 0.0 0.2 2.0 |0.05
2008 1 0.17 ALFAB Porcentaje de personas que saben leer y escribir. 0.0 | 0.0 -0.3 -2.0 | 0.04
PRIM6 Porcentaje de personas que completaron el 6to grado de primaria. 0.0 | 0.0 0.8 2.7 |0.01
BASI3 Porcentaje de personas que completaron 3er grado de basicos. 0.0 | 0.0 -0.4 -1.9 |0.06
INDI Porcentaje de personas indigenas (auto-denominacion). 0.0 | 0.0 -0.6 -3.6 | 0.00
JESPAN Porcentaje de jefes de hogar con lengua materna espafiol 0.0 | 0.0 -0.5 -2.8 |0.01
PPE Porcentaje de hogares en pobreza extrema 0.0 | 0.0 -0.4 -3.1 |0.00
PPG Porcentaje de hogares en pobreza general 0.0 | 0.0 0.5 29 |0.00
(Constante) 0.0 | 0.2 0.0 [0.98
PPE Porcentaje de hogares en pobreza extrema 0.0 | 0.0 0.2 2.5 |0.01
P7ASIS Porcentaje de personas 7+ que asisten a la escuela 0.0 | 0.0 -0.1 -1.7 10.10
2009 1s 0.22 JESPAN Porcentaje de jefes de hogar con lengua materna espafiol 0.0 | 0.0 0.7 4.0 |0.00
PrevalT Porcentaje de niflos con desnutricion (total) crénica 0.0 | 0.0 -0.2 -2.1 |0.03
DOCINDT Porcentaje de docentes indigenas 0.0 | 0.0 0.5 3.2 |0.00
ALUDOCT Tasa de alumnos por docente 0.0 | 0.0 -0.1 -1.5 | 0.13
INSFPG1 Porcentaje de alumnos promovidos, grado 1 0.0 | 0.0 0.2 3.3 |0.00
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Coeficientes .
B no Cc_)e_flf:lentes
Ao dfe’ Mot:lelo R Cuadrado Variables estandarizados tipificados t Sig.
evaluacion | seleccionado E
rror
B . Beta

tip.
Logro estimado en Matematicas para el afio 2008 0.1 | 01 0.1 1.5 |0.15
(Constante) 0.4 | 0.2 2.4 10.02
INSIRG1Porcentaje de alumnos inscritos, repitentes, grado 1 0.0 | 0.0 -0.1 -2.2 10.03
PrevalT Porcentaje de nifios con desnutricidn (total) crénica 0.0 | 0.0 -0.3 -2.9 |0.00
PRIM3 Porcentaje de personas que completaron 3er grado de primaria. 0.0 | 0.0 -0.6 -2.5 |0.01
2010 15 0.21 PRIM®6 Porcentaje de personas que completaron el 6to grado de primaria. 0.0 | 0.0 1.2 3.3 |0.00
BASI3 Porcentaje de personas que completaron 3er grado de basicos. 0.0 | 0.0 -0.6 -2.7 10.01
ELEC Porcentaje de viviendas con alumbrado eléctrico. 0.0 | 0.0 0.2 3.5 |0.00
PPG Porcentaje de hogares en pobreza general 0.0 | 0.0 0.2 2.0 |0.05
Logro estimado en Matematicas para el afio 2009 0.1 | 01 0.0 0.9 (0.39

Fuente: Digeduca, 2012.
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Estimaciones municipales

Afio d Model Coeficientes no | Coeficientes
evaT:acieé ] selecc:ioen:do R Cuadrado Variables estandarizados tipificados t Sig.
B Error tip. Beta
(Constante) 0.3 0.1 2.2 |0.03
DOCINDT: Porcentaje de docentes indigenas 0.0 0.0 0.5 2.8 |0.01
2006 18 0.32 PRIMG6: Porcentaje de personas completaron grado6 0.0 0.0 0.3 4.6 |0.00
JESPAN: Porcentaje de jefes de hogar lengua materna espaiol | 0.0 0.0 0.7 4.1 |0.00
P7ASIS: Porcentaje de personas 7+ que asisten a las escuela 0.0 0.0 -0.2 -3.3 {0.00
(Constante) 0.6 0.2 3.7 |0.00
INSIU: Porcentaje de alumnos inscritos en area urbana 0.0 0.0 0.2 3.6 |0.00
ALUDOCT: Tasa de alumnos por docente 0.0 0.0 -0.1 -3.1 |0.00
2007 16 0.54 ALUINDT: Porcentaje de alumnos indigenas 0.0 0.0 0.5 3.0 |0.00
INDI: Porcentaje de personas indigenas (auto-denominacién) | 0.0 0.0 -0.3 -2.2 |0.03
JESPAN: Porcentaje de jefes de hogar lengua materna espaiol | 0.0 0.0 0.6 3.1 |0.00
PPG: Porcentaje de hogares en pobreza general 0.0 0.0 -0.3 -3.5 | 0.00
(Constante) 0.2 0.1 2.4 |0.02
INSIU: Porcentaje de alumnos inscritos en area urbana 0.0 0.0 0.1 2.8 |0.00
INSIRG3: Porcentaje de alumnos inscritos repitentes grado 3 0.0 0.0 0.1 2.8 |0.01
2008 16 0.51 ALUINDT: Porcentaje de alumnos indigenas 0.0 0.0 -0.3 -5.7 | 0.00
PRIM6: Porcentaje de personas completaron grado6 0.0 0.0 0.4 4.8 |0.00
PPG: Porcentaje de hogares en pobreza general 0.0 0.0 0.3 2.6 |0.01
PPE: Porcentaje de hogares en pobreza extrema 0.0 0.0 -0.4 -4.9 10.00
(Constante) 0.2 0.2 .7 10.49
INSFPG3: Porcentaje de alumnos promovidos grado3 0.0 0.0 0.1 2.1 |0.04
PRIM3: Porcentaje de personas completaron grado3 0.0 0.0 0.2 3.2 |0.00
2009 16 0.58 ELEC: Porcentaje de viviendas con alumbrado eléctrico 0.0 0.0 0.1 2.7 |0.01
INDI: Porcentaje de personas indigenas (auto-denominacién) | 0.0 0.0 -0.4 -7.1 | 0.00
JMUIJER: Porcentaje de jefes de hogar mujeres 0.0 0.0 -0.1 -2.4 |10.02
P7ASIS: Porcentaje de personas 7+ que asisten a las escuela 0.0 0.0 -0.1 -2.5 |0.01
Logro estimado en Lectura para el afio 2008 0.2 0.1 0.2 3.5 [0.00
2010 18 0.63 (Constante) . __ 04 0.1 5.5 |0.00
ALUINDT: Porcentaje de alumnos indigenas 0.0 0.0 -0.3 -3.2 10.00
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Aiio de
evaluacion

Modelo
seleccionado

R Cuadrado

Coeficientes no

Coeficientes

Variables estandarizados tipificados t Sig.

B Error tip. Beta
PrevalT: Porcentaje de nifios con desnutricidn total crénica 0.0 0.0 -0.3 -4.7 10.00
PRIM6: Porcentaje de personas completaron grado6 0.0 0.0 0.2 3.3 |0.00
INDI: Porcentaje de personas indigenas (auto-denominacion) | 0.0 0.0 0.3 2.7 |0.01
Logro estimado en Lectura para el afio 2008 0.2 0.1 0.2 3.7 |0.00
Logro estimado en Lectura para el afio 2009 0.2 0.1 0.2 3.0 [0.00

Fuente: Digeduca, 2012.
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Estimaciones municipales

Coeficientes no Coeficientes
ev):?:aiiz n sell;,::::fr:: do R Cuadrado Variables estandari;:foors tipificados t Sig.
B tip. Beta

(Constante) 0.8 0.1 5.9 |0.00

2006 19 0.15 INSFNPG3: Porcentaje de alumnos no promovidos grado3 0.0 0.0 -0.2 -2.5 |0.01
PRIM6: Porcentaje de personas completaron grado6 0.0 0.0 0.2 2.9 |0.00

P7ASIS: Porcentaje de personas 7+ que asisten a las escuela 0.0 0.0 -0.2 -2.8 (0.01

(Constante) 0.6 0.0 23.5 | 0.00

2007 20 0.20 INDI: Porcentaje de personas indigenas (auto-denominacion) 0.0 0.0 -0.2 -2.8 (0.00
PPE: Porcentaje de hogares en pobreza extrema 0.0 0.0 -0.3 -4.3 10.00

(Constante) 0.4 0.1 4.5 |0.00

INSIU: Porcentaje de alumnos inscritos en area urbana 0.0 0.0 0.1 2.2 |0.03

ALUINDT: Porcentaje de alumnos indigenas 0.0 0.0 -0.2 -2.7 |0.01

2008 16 0.44 PrevalT: Porcentaje de nifios con desnutricidn total crdnica 0.0 0.0 -0.1 -1.8 |0.07
PRIM6: Porcentaje de personas completaron grado6 0.0 0.0 0.3 3.8 |0.00

PPG: Porcentaje de hogares en pobreza general 0.0 0.0 0.3 2.8 (0.01

PPE: Porcentaje de hogares en pobreza extrema 0.0 0.0 -0.4 -4.2 |0.00

(Constante) 0.6 0.4 1.8 |0.08

INSIRG3: Porcentaje de alumnos inscritos repitentes grado 3 0.0 0.0 0.2 2.6 [0.01

INSFPG3: Porcentaje de alumnos promovidos grado3 0.0 0.0 0.2 2.4 10.02

JMUIJER: Porcentaje de jefes de hogar mujeres 0.0 0.0 -0.1 -1.9 |0.07

JEDAD?24: Porcentaje de jefes de hogar menores 24 afios 0.0 0.0 -0.1 -3.0 |0.00

2009 13 0.47 JESPAN: Porcentaje de jefes de hogar lengua materna espaiiol | 0.0 0.0 0.2 2.9 |(0.00
P7ASIS: Porcentaje de personas 7+ que asisten a las escuela 0.0 0.0 -0.1 -2.2 10.03

PTOTAL: NUumero promedio de personas por hogar -0.1 0.0 -0.3 -3.3 [0.00

PPG: Porcentaje de hogares en pobreza general 0.0 0.0 -0.4 -3.6 |0.00

PPE: Porcentaje de hogares en pobreza extrema 0.0 0.0 0.2 2.1 |0.04

Logro estimado en Matematicas para el afio 2008 0.1 0.1 0.1 2.0 |0.05

(Constante) 0.3 0.1 2.4 10.02

2010 18 0.46 INSIU: Porcentaje de alumnos inscritos en area urbana 0.0 0.0 0.1 2.5 |0.01
INSIRG3: Porcentaje de alumnos inscritos repitentes grado 3 0.0 0.0 0.1 1.7 |0.09
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Aiio de
evaluacion

Modelo
seleccionado

R Cuadrado

Coeficientes no
estandarizados

Coeficientes
tipificados

Variables Error t Sig.
B tip. Beta

PrevalT: Porcentaje de nifios con desnutricidn total crdonica 0.0 0.0 -0.2 -2.8 |0.01
PRIM3: Porcentaje de personas completaron grado3 0.0 0.0 -0.3 -1.7 |0.08
PRIM®6: Porcentaje de personas completaron grado6 0.0 0.0 0.3 1.8 |0.07
ELEC: Porcentaje de viviendas con alumbrado eléctrico 0.0 0.0 0.2 2.7 (0.01
JESPAN: Porcentaje de jefes de hogar lengua materna espanol | 0.0 0.0 0.2 2.7 |0.01
Logro estimado en Matematicas para el afio 2008 0.2 0.1 0.2 2.9 |0.00
Logro estimado en Matematicas para el afio 2009 0.1 0.1 0.1 1.3 |0.21

Fuente: Digeduca, 2012.
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Estimaciones municipales

Afio d Model Coeficientes no Coeficientes
evaTl?ac; ] selecc:ioen:do R Cuadrado Variables estandarizados tipificados t Sig.
B Error tip. Beta
(Constante) 0.2 0.1 2.1 |0.04
2006 53 0.38 PRIM6: Porcentaje de personas completaron grado6 0.0 0.0 0.3 3.2 |0.00
P7ASIS: Porcentaje de personas 7+ que asisten a las escuela 0.0 0.0 -0.1 -2.1 |0.04
Logro estimado en Lectura para el afio 2009 0.4 0.1 0.4 4.4 |0.00
(Constante) -0.5 0.6 -0.8 |0.40
INSIU: Porcentaje de alumnos inscritos en drea urbana 0.0 0.0 0.2 3.0 |0.00
5007 20 0.25 INSFPG6: Porcentaje de alumnos promovidos grado6 0.0 0.0 0.1 2.0 |0.05
BASI3: Porcentaje de personas completaron 3 basico 0.0 0.0 0.3 3.4 |0.00
PTOTAL: Numero promedio de personas por hogar -0.1 0.0 -0.2 -3.4 |0.00
Logro estimado en Lectura para el afio 2010 0.2 0.1 0.1 1.8 |0.07
(Constante) 0.3 0.1 2.4 |0.02
ALUDOCT: Tasa de alumnos por docente 0.0 0.0 0.1 2.0 |0.05
PrevalT: Porcentaje de nifios con desnutricidn total crdonica 0.0 0.0 -0.3 -4.2 10.00
2008 16 0.46 BASI3: Porcentaje de personas completaron 3 basico 0.0 0.0 0.5 6.5 |0.00
P7ASIS: Porcentaje de personas 7+ que asisten a las escuela 0.0 0.0 -0.1 -2.1 |0.04
PPG: Porcentaje de hogares en pobreza general 0.0 0.0 0.4 3.0 |0.00
PPE: Porcentaje de hogares en pobreza extrema 0.0 0.0 -0.4 -4.4 |0.00
(Constante) 0.0 0.1 0.1 |0.92
DOCINDT: Porcentaje de docentes indigenas 0.0 0.0 0.3 2.7 (0.01
BASI3: Porcentaje de personas completaron 3 basico 0.0 0.0 0.3 3.1 |0.00
INDI: Porcentaje de personas indigenas (auto-denominacion) 0.0 0.0 0.3 2.9 |0.00
2009 1 0.55 JMUIJER: Porcentaje de jefes de hogar mujeres 0.0 0.0 0.1 2.0 |0.05
JESPAN: Porcentaje de jefes de hogar lengua materna espafol 0.0 0.0 0.9 5.6 |0.00
P7ASIS: Porcentaje de personas 7+ que asisten a las escuela 0.0 0.0 -0.1 -2.6 |0.01
PPG: Porcentaje de hogares en pobreza general 0.0 0.0 -0.2 -2.3 |0.02
Logro estimado en Lectura para el afio 2008 0.1 0.1 0.1 14 |0.16
(Constante) 0.2 0.0 5.2 |0.00
2010 18 0.45 INSIU: Porcentaje de alumnos inscritos en drea urbana 0.0 0.0 0.1 2.2 |0.03
DOCINDT: Porcentaje de docentes indigenas 0.0 0.0 -0.2 -4.2 |0.00
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Afio de
evaluacion

Modelo
seleccionado

R Cuadrado

Coeficientes no Coeficientes
Variables estandarizados tipificados t Sig.
B Error tip. Beta
BASI3: Porcentaje de personas completaron 3 bdsico 0.0 0.0 0.1 2.2 |0.03
PPE: Porcentaje de hogares en pobreza extrema 0.0 0.0 -0.1 -2.3 [0.02
Logro estimado en Lectura para el afio 2008 0.2 0.1 0.1 2.4 |0.02
Logro estimado en Lectura para el afio 2009 0.1 0.1 0.1 1.7 |0.09

Fuente: Digeduca, 2012.
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Estimaciones municipales

Afio d Model Coeficientes no Coeficientes
evaT:ac;;, ] selecc:ioen:do R Cuadrado Variables estandarizados tipificados t Sig.
B Error tip. Beta
(Constante) 0.1 0.1 1.0 |0.30
DOCINDT: Porcentaje de docentes indigenas 0.0 0.0 0.2 2.6 (0.01
ALFAB: Porcentaje de personas saben leer y escribir 0.0 0.0 1.2 3.1 |0.00
2006 20 0.30 PRIM3: Porcentaje de personas completaron grado3 0.0 0.0 -1.6 -2.6 |0.01
PRIM6: Porcentaje de personas completaron grado6 0.0 0.0 0.9 3.2 [0.00
P7ASIS: Porcentaje de personas 7+ que asisten a las escuela 0.0 0.0 -0.3 -4.2 |1 0.00
Logro estimado en Matematicas para el afio 2008 0.3 0.1 0.2 3.0 | 0.00
(Constante) 0.3 0.2 1.6 |0.11
INSIRG6 0.0 0.0 0.1 1.7 |0.10
ALFAB: Porcentaje de personas saben leer y escribir 0.0 0.0 1.2 2.5 [0.01
PRIM3: Porcentaje de personas completaron grado3 0.0 0.0 -1.8 -2.6 |0.01
PRIM6: Porcentaje de personas completaron grado6 0.0 0.0 0.9 2.8 [0.01
2007 15 0.49 INDI: Porcentaje de personas indigenas (auto-denominacion) 0.0 0.0 0.4 2.2 (0.03
JEDAD24: Porcentaje de jefes de hogar menores 24 afos 0.0 0.0 -0.1 -2.1 |0.03
JESPAN: Porcentaje de jefes de hogar lengua materna espafol 0.0 0.0 0.3 1.7 {0.09
P7ASIS: Porcentaje de personas 7+ que asisten a las escuela 0.0 0.0 -0.2 -3.1 | 0.00
Logro estimado en Matematicas para el afio 2009 0.3 0.1 0.2 2.4 0.02
Logro estimado en Matematicas para el afio 2010 0.2 0.1 0.1 2.0 |0.04
(Constante) 0.0 0.1 -0.1 | 0.95
INSIRG6: Porcentaje de alumnos inscritos repitentes grado 6 0.0 0.0 0.1 2.0 |0.04
ALUDOCT: Tasa de alumnos por docente 0.0 0.0 0.1 2.1 (0.04
ALUINDT: Porcentaje de alumnos indigenas 0.0 0.0 0.8 3.9 |0.00
DOCINDT: Porcentaje de docentes indigenas 0.0 0.0 -0.5 -2.7 |0.01
2008 12 0.35 PRIM®6: Porcentaje de personas completaron grado6 0.0 0.0 0.5 5.3 |0.00
PISO: Porcentaje de viviendas con piso diferente a tierra o arena 0.0 0.0 0.3 2.9 (0.00
ELEC: Porcentaje de viviendas con alumbrado eléctrico 0.0 0.0 -0.1 -1.8 | 0.07
INDI: Porcentaje de personas indigenas (auto-denominacion) 0.0 0.0 -0.4 -3.4 |1 0.00
PPG: Porcentaje de hogares en pobreza general 0.0 0.0 0.6 4.2 (0.00
PPE: Porcentaje de hogares en pobreza extrema 0.0 0.0 -0.4 -3.1 | 0.00
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Coeficientes no

Coeficientes

. ‘2?:;:;, ] sell(\::::oer::do R Cuadrado Variables estandarizados tipificados t Sig.
B Error tip. Beta

(Constante) 0.4 0.1 6.5 |[0.00

2009 21 0.22 PRIM3: Porcentaje de personas completaron grado3 0.0 0.0 -0.3 -1.7 | 0.09
PRIMG6: Porcentaje de personas completaron grado6 0.0 0.0 0.8 4.1 |0.00

(Constante) 1.7 0.6 3.0 [ 0.00

INSFPG6: Porcentaje de alumnos promovidos grado6 0.0 0.0 -0.1 -1.8 | 0.08

ALUINDT: Porcentaje de alumnos indigenas 0.0 0.0 0.5 2.8 [0.01

DOCINDT: Porcentaje de docentes indigenas 0.0 0.0 -0.6 -3.2 |1 0.00

2010 15 0.28 ALFAB: Porcentaje de personas saben leer y escribir 0.0 0.0 0.6 1.9 | 0.06
PRIM3: Porcentaje de personas completaron grado3 0.0 0.0 -0.9 -1.8 | 0.07

PRIM6: Porcentaje de personas completaron grado6 0.0 0.0 0.5 2.1 (0.04

JEDAD24: Porcentaje de jefes de hogar menores 24 afios 0.0 0.0 -0.1 -2.2 10.03

PTOTAL: Nimero promedio de personas por hogar -0.1 0.0 -0.3 -3.3/0.00

Logro estimado en Matematicas para el afio 2008 0.2 0.1 0.1 2.3 [0.02

Fuente: Digeduca, 2012.
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